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Аннотация. Рассмотрены вопросы подготовки и визуализации данных для целей интернет-

маркетинга с использованием технологий Python (предварительная обработка данных от поставщи-

ков и формирование итоговых массивов для отчетов) и PowerBI (визуализация данных для целей 

дальнейшей интерпретации и принятия решений). Представлено решение проблемы анализа эффек-

тивности продвижения страниц сайтов в поиске Google. Методическим аппаратом для реализуемых 

алгоритмов выступает набор ключевых показателей эффективности (показы, клики, CTR, средне-

взвешенная позиция, объем и процент конверсий, объем прибыли и пр.), а также аппарат нечеткой 

логики (выделение приоритетных к продвижению страниц по заранее определенным критериям). 
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ВВЕДЕНИЕ 

Цель оценки эффективности страниц сай-
та в поиске – выделение дальнейшего фронта 
работ по оптимизации ресурса по ряду выве-
денных критериев. Для оценки небольшого 
количества ресурсов (до 10–15) разной 
направленности всю необходимую инфор-
мацию для анализа можно получить в основ-
ных системах веб-аналитики (Яндекс, Мет-
рика и Google Search Console). Однако при 
значительно большем количестве ресурсов,  
а также пересечении их тематики у команд 
оптимизации возникает потребность в кон-
солидации данных в едином инструменте 
для быстрого отслеживания динамики изме-
нений ключевых показателей и принятия 
решений. В данной работе представлен ме-
ханизм создания такого инструмента сред-
ствами Python и PowerBI. 

 
МАТЕРИАЛЫ И МЕТОДЫ 

В предыдущих работах описан механизм 
оценки альтернатив с помощью методики 
нечеткого бенчмаркинга [1–3]. Этот методи-
ческий аппарат планируется использовать  
и для автоматизации финального этапа оцен-
ки – выделения страниц, которые необходи-
мо продвигать в первую очередь. 

По архитектурным соображениям для ви-
зуализации данных выбрана среда Microsoft 
PowerBI, имеющая широкие интеграционные 
возможности, а также функционал датасетов 
(потоковых наборов данных для их прямой 
передачи в отчеты как с возможностью исто-
рического анализа, так и без нее) [4].  
Рассматриваемая в качестве альтернативы  
система Google Data Studio подходит только 
для визуализации данных по принципу 
«один ресурс – одна витрина данных»,  
что неприемлемо для решения поставленной 
в данной работе задачи [5]. 

 
РЕЗУЛЬТАТЫ И ИХ ОБСУЖДЕНИЕ  

Формулировка задачи и начальных 
условий. В качестве примера рассмотрим сле-
дующую задачу: имеется сеть из 62 доменов, 
необходимо построить систему консолидиро-
ванной аналитики изменений по этим ресур-
сам в динамике по следующим показателям  
(в разрезе по каждой странице ресурса): 

- поисковые (показы, клики, CTR, средне-

взвешенная позиция); 

- величина понесенных расходов на стра-

ницу в периоде; 

- результирующие показатели (объем реги-

страций, процент конверсий, объем и сумма 

депозитов, сумма прибыли, рентабельность); 

- географические показатели (регион, 

страна); 

- непосредственно ресурс, к которому от-

носится страница. 

На выходе необходимо получить отчет по 

страницам, выделить приоритетные и собрать 

для них запросы по заданным критериям (по-

казы более 10; позиция от 8 до 30; запрос не 

содержит прямого упоминания бренда). 

Доступные срезы: 

- M/M: расходы и положительный эффект 

в этом месяце; 

- All Time: расходы в этом месяце, поло-

жительный эффект с начального периода 

(август 2018 г.). 

Источники данных: 

- CRM-система (результирующие показа-

тели по страницам и расходы на их продви-

жение представлены облачными таблицами  

в Google Spreadsheets); 

- статистика по сайтам в Google Search 

Console. 

Подготовка инфраструктуры. На стороне 

PowerBI создадим потоковые наборы данных 

со структурой для указанных срезов (рис. 1) 

согласно следующей логике: по каждой стра-

нице система будет ожидать указанный набор 

полей. Прием данных осуществляется с помо-

щью POST-запроса на URL [2] обработки по-

полнения набора данных (URL отображается  

в настройках набора данных и при его созда-

нии). Создадим такие наборы для обоих типов 

основных отчетов – All Time и M/M. 

Далее реализуем логику сбора, обработки  

и отправки данных от информационных объек-

тов региона [6] в наборы для основных отчетов.  

В первую очередь необходимо определить 

список ресурсов. Реализуем абстрактный 

класс GetSites для работы с этим списком. 

Рассмотрим его логику на рис. 2. 
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Рис. 1. Структура данных набора для основного отчета 

Примечание: скриншот авторов. 

 

 
 

Рис. 2. Класс для работы со списком ресурсов 

Примечание: составлено авторами. 
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В классе, помимо конструктора, содержит-

ся публичная функция fill(), в логике которой 

описана работа с Excel-файлом списка сайтов. 

Класс принимает название листа Excel-книги, 

а также маркера, указывающего на необходи-

мость забора (и агрегирования) [7–8] регио-

нальной привязки сайта или же ее отсутствие. 

В функции fill() реализован забор нового  

и старого доменного имени сайта (для ситуа-

ции переезда и необходимости дальнейшего 

суммирования статистики с двух доменов). 

На выходе функция fill() возвращает список 

сайтов для сбора статистики. Далее реализуем 

класс для работы с облачной таблицей дан-

ных CRM (рис. 3). 

 

 
 

Рис. 3. Класс для работы со статистикой CRM 

Примечание: составлено авторами. 

 

Принимая на входе доменное имя и диа-

пазон ячеек таблицы, класс подключается  

к ней по API Google Spreadsheets и заполняет 

итоговый словарь данными, используя в ка-

честве ключа страницу. Подключение к таб-

лице выполняется при каждом вызове функ-

ции fill(), в связи с чем для предотвращения 

блокировки в классе реализована приватная 

функция __setDelay(), устанавливающая меж-

ду запросами задержку в 8 сек. 

Аналогичным образом реализуем класс 

для работы с таблицей расходов. Он будет 

содержать приватную __setDelay() и публич-

ную collect() функцию, внутри которой будет 

происходить заполнение итогового словаря 

upload расходами по каждой странице. Кон-

структор класса принимает ресурс, имя листа 

в таблице и диапазон ячеек для обхода. 

Далее необходимо реализовать логику для 

работы с API Google Search Console (рис. 4).  
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Рис. 4. Алгоритм работы с данными статистики Google по страницам 

Примечание: составлено авторами. 

 

Приведенная логика забирает из Google 

Search Console постраничную статистику по 

одному сайту (свойство property_uri в объек-

те argv), очищает ее от лишних ключей и со-

бирает в итоговый словарь с итерированием 

по каждой странице [9]. Поскольку в стати-

стике Google ведется учет показов на не-

скольких площадках (веб-поиск, картинки, 

новости и пр.), реализовано суммирование 

данных по трафику с последующим расче-

том общего CTR и средневзвешенной пози-

ции (функция SumSEOParams()). 

Функция filterSpecs() позволяет отобрать 

из общей статистики страницы, удовлетво-

ряющие ряду фильтров (для выделения не-

учтенных страниц в разрезе расходов и дан-

ных по CRM). 

Далее реализуем абстрактный класс для 

соединения данных из всех источников и их 

отправки в отчет PowerBI (рис. 5). 

Согласно приведенной логике ее инициа-

лизация выполняется при вызове функций 

loadSpecs() или fetchStats(). Конструктор 

класса принимает на входе листы и диапазо-

ны ячеек статистики по CRM и расходам, 

начальную дату периода и URL потокового 

набора данных для отправки итогового мас-

сива в отчет. При этом реализовано сумми-

рование статистики через внешнюю функ-

цию checkMark(), а также созданы функции 

как для работы с основной статистикой (по 

данным CRM), так и с дополнительной 

(фильтрации по объему кликов, вхождению  

в таблицы по CRM и расходам или их отсут-

ствию). На выходе функцией __fillResult() 

заполняется итоговый словарь данных, кото-

рый преобразовывается в JSON и отправ-

ляется в отчет внешней функцией han-

dleRequestToBI(). 
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Рис. 5. Алгоритм консолидации и отправки данных в отчет 

Примечание: составлено авторами. 

 

Далее обернем всю имеющуюся логику  

в оконное приложение, используя возмож-

ности библиотеки Tkinter. На рис. 6 пред-

ставлен вид интерфейса инструмента для 

загрузки. 

 

 
 

Рис. 6. Вид приложения 

Примечание: скриншот авторов. 

 

В рамках данной работы процедура за-

грузки будет выполняться с помощью вкла-

док «Общий отчет» и «Загрузка спецстра-

ниц». Остальные вкладки ориентированы на 
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использование мягких моделей [10–11] и бу-

дут описаны в последующих работах. 

Пользователю необходимо задать началь-

ную и конечную дату интервала, выбрать 

набор для отправки (All Time или M/M), 

определить диапазон ячеек в таблицах со ста-

тистикой по CRM и расходам и задать Id-таб-

лицы расходов (если они хранятся не в той же 

таблице, что и данные по CRM). 

Вид вкладки спецстраниц представлен на 

рис. 7.  

 

 
 

Рис. 7. Загрузка спецстраниц 

Примечание: скриншот авторов. 

 

Спецстраницы – это страницы, прошедшие 

через функции фильтрации, описанные в клас-

се ExportStats. Они загружаются в общий отчет 

в отдельном потоке, для этого пользователю 

необходимо выбрать интересующий лист из 

списка сайтов, а также нужный тип фильтра-

ции в соответствующих выпадающих списках. 

Построение отчетов. Запустим приложе-

ние и выполним загрузку данных в наборы. 

После этого создадим отчеты по месячной 

статистике. Вид общей сводки по страницам 

приведен на рис. 8. 

 

 
 

Рис. 8. Сводка по страницам в Microsoft PowerBI 

Примечание: скриншот авторов. 

 

Манипулируя фильтрами, пользователь 

отчета может выделять страницы, удовле-

творяющие текущим критериям. Для целей 

дальнейшей автоматизации отчетности были 
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созданы копии страниц сводки с настроен-

ными фильтрами. Страницы из этих филь-

тров используются для наполнения сводки 

по запросам в другом отчете, логика которо-

го будет описана в последующих работах. 
Обладая сводкой, пользователи отчетов 

могут строить любые срезы для нужд заин-
тересованных лиц. 

ЗАКЛЮЧЕНИЕ 
По итогу работы со сводкой были получе-

ны в целом положительные отзывы от коман-
ды оптимизации. На будущее был согласован 
следующий фронт изысканий: 

- оптимизация логики загрузки на получе-
ние данных по всем страницам из Google 
Search Console; 

- реализация нечеткой классификации 
страниц для дополнения информации, полу-
чаемой из фильтров по сводке [12]; 

- реализация дополнительных страниц в от-
чете для удобства экспорта данных; 

- реализация листов с прогнозными гра-
фиками ключевых показателей; 

- предварительное сохранение данных  
в СУБД и перевод отчетов на новую архи-
тектуру (поскольку набор данных ограничен 
объемом в 200 000 строк, которых со време-
нем может оказаться недостаточно) [2]. 

Представлены результаты визуализации 
данных для целей интернет-маркетинга на 
основе анализа данных ключевых показате-
лей эффективности с применением аппарата 
нечеткой логики. 

В работе рассмотрено создание консоли-
дированной витрины данных по показателям 
списка сайтов. Предложена логика загрузки 
на Python и создание самих витрин в среде 
PowerBI. В результате реализации описан-
ных изысканий получен реальный опыт ре-
шения бизнес-задач консолидации плохо 
структурированных данных и настройки их 
аналитики. 

В дальнейшем планируется описание реа-
лизации подобных отчетов для последующих 
частей задачи – классификации страниц [1,  
c. 125] и сбора запросов по ним. 
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